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Enfoque pragmatico de analisis.desries

Descripto en Maunder et al. 2020 (SAC-11- INF-F):

1. ldentificar hipotesis alternativas ('estados de la naturaleza') sobre la dinamica
poblacional que abordan los principales problemas en las evaluaciones
= YFT: SAC-11-J; BET: SAC-11 INF-F

2. Implementar modelos de evaluacion de stocks que representen hipoétesis alternativas
"  YFT: SAC-11-07,; BET: SAC-11-06

3. Asignar pesos relativos a cada hipoétesis (modelo)

" YFT: SAC-11 INF-J; BET: SAC-11 INF-F

4. Calcular distribuciones de probabilidad combinadas para cantidades de ordenacion
utilizando ponderaciones relativas de los modelos

= SAC-11-08




Diagrama jerarquico analisis de riesge'para patudo
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Modelos retenidos en el analisis-desr

Nombre | Numero |Descripeién ___________ [MNots
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1
Env-Gro 2 Ambiente, Estima crecimiento
Env-Sel 3 Ambiente, Selectividad domo
Env-Mrt 4 Ambiente, Mortalidad adultos
Ric ke No presentado (modelo no converge)
indice-nerepresentative No presentado (peso de modelo = 0)
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Asignacion de pesos de modelossms

* La ponderacion de modelos fue realizada por personal de la CIAT
(autores de evaluaciones de poblaciones)

 Categoria de pesos

* Ninguno: O

* Bajo: 0.25
* Medio: 0.5
* Alto: 1

* Pesos re-escalados: suman 1



Asignacion de pesos de modelossms

* Nivel 1 (hipotesis de cambio de reclutamiento) ponderada independientemente

* Nivel 2 se pondera en funcion de varios criterios:
* Opinion de expertos
* Convergencia
* Ajustea los datos
* Estimaciones de parametros plausibles
* Resultados de modelos plausibles
* Diagnostico de modelos
* Meétrica de cambio de reclutamiento
+ Selectividad empirica vs. selectividad estimada

* Nivel 3 (hipdtesis de pendiente) se pondera de forma independiente



W(cambio de reclutamiento) — Niveld-

Los pesos asignados al cambio de régimen de
reclutamiento como real es “Bajo” y como un artefacto de

modelo es “Alto”

“Han habido algunos cambios fisicos y bioldgicos en el OPO, pero su inicio
y magnitud no corresponden necesariamente al aumento estimado del
reclutamiento de patudo y no se observan patrones similares de
reclutamiento para aleta amarilla." SAC11 INF-F



W(experto)

El peso de cada hipotesis por cada experto a priori:
* La ponderaciones independiente para los niveles 2Ay 2B

* Se calcula el peso combinado



W(experto)
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W(convergencia)

Evalua si el modelo convergié con un gradiente maximo pequeno
y una matriz Hessiana definida positiva:

* Todos los modelos convergentes tienen el mismo peso

* Todos los modelos no convergentes (NA en la tabla) tienen cero peso

Gradiente maximo

pendiente| Env-Fix | Env.Gro Env-tirt | Env-sel | _Gro | Wov | Mrt | sel | SrtFix | Srtro | srtwirt | Srtel

m 2.E-04 9.E05 4EO5 7.E05 3.E05 7.E05 6.E05 1.E-03 5.EO05 B8.EO05 8.E05 7.E05
m NA 3.6-05 2.E04 6.E05 B8.EO5 1.E04 6.E-05 9.E-04 7.E05 3.E-04 5.E05 2.E05

h=0.8 NA 8.E-05 5.E05 7.E05 5E05 1E04 1.E03 1.E-023 6.E-03 1.E03 1.E02 4.E-05
h=0.7 NA 2.E-03 7.E-05 5.E05 1E04 2.E-04 7.E05 2.E-04 NA 2.E-03 3.E-03 1.E-05




W(ajuste)

El soporte de datos para cada hipotesis:

Aproximacion: Criterio de Informacion de Akaike (AIC)
* Peso lineal desde los peores (0.25) a los mejores (1.00) modelos basados en AIC
* Modelosde corto plazo estimados de manera separada

Crecimiento estimado ajusta mejor a datos
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W(parametros plausibles)

El realismo de las estimaciones de los parametros:

¢Los parametros son realistas en comparacion con la valoraciéon de experto, la teoriay

otros datos que no se utilizan en el modelo?



W(parametros plausibles): crecimiento
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W(parametros plausibles): selectividad Pesqueria 2

Pesqueria 2 (A2-LL-n): pesqueria de palangre que captura la mayor proporcion de
patudo de mayor tamaiio
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W(parametros plausibles): mortalidad natural (M)
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W(parametros plausibles): movimiento (M proxy)

M (por trimestre)
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La mortalidad natural (M) se utiliza
para representar el movimiento de
pre-adultos entre el OPO y el OPCO

Mayor M: movimiento de OPO a OPCO

Menor M: movimiento de OPCO a OPO



W(parametros plausibles): pesos-asignados
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Selectividad
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——Ajusta peor que Env-Fix, entonces peso =0

¢Qué tan bien representa la selectividad estimada a la selectividad empirica para Pesqueria 27?

Linea roja:

Selectividad “empirica” de Pesqueria 2

desde el 2000

Linea de circulos negros:
Selectividad estimada para Pesqueria 2

desde el 2000



W(selectividad “empirica")

Ponderacion re-escalada
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W(cambio de reclutamiento)
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W(diagnosticos)

Como se desempefan los modelos de acuerdo con diferentes
diagnosticos:

* Modelo de produccién estructurado por edad (ASPM) y perfil R,
 Analisis retrospectivo
* Patrones residuales



Diferencia en verosimilitud
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Para modelos donde el ASPM-R no converge se asumio que tienen CV grandes
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W(ASPM vy perfil de R,)
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Ponderacion re-escalada
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W(retrospectivo)
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W(retrospectivo)
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Indice de abundancia
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Pesos combinados

La combinacion de pesos en cada categoria:

* Las ponderaciones para diagndsticos individuales se suman para
crear una meétrica de diagnodstico general

* Los pesos se multiplican

* Los pesos se re-escalan para sumar al



Nivel 1: Pesos finales
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* Alto peso para “el cambio de régimen de reclutamiento no es real”
* Bajo peso para “el cambio de régimen de reclutamiento es real”



Nivel 2: Pesos finales -
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Nivel 1 * Nivel 2, Pesos finales re-esealados
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Nivel 3: W(pendiente)

El peso dado a diferentes valores de pendiente (h):

* Ponderado por cada experto

* Los pesos se combinan entre los expertos

Ponderacion re-escalada
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Conclusiones e—

* Las ponderaciones de modelos son necesarias para
combinar los resultados y estimar las probabilidades de
exceder los puntos de referencia

* El enfoque desarrollado permite una revision
sistematica de varios aspectos del desempeno de
modelos

* Este enfoque es considerado superior al promedio
simple entre modelo



Proximo paso en el analisis de riesgo~

Descripto en Maunder et al. 2020 (SAC-11- INF-F):

1. ldentificar hipotesis alternativas (‘estados de la naturaleza') sobre la dinamica
poblacional que abordan los principales problemas en las evaluaciones
" YFT: SAC-11-J; BET: SAC-11 INF-F

2. Implementar modelos de evaluacion de stocks que representen hipoétesis alternativas
"  YFT: SAC-11-07,; BET: SAC-11-06

3. Asignar pesos relativos a cada hipoétesis (modelo)
= YFT: SAC-11 INF-J; BET: SAC-11 INF-F

4. Calcular distribuciones de probabilidad combinadas para cantidades de ordenacion
utilizando ponderaciones relativas de los modelos

= SAC-11-08 (G







